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Im Forschungsprojekt EEp-Beton wird ein datengetriebenes Modell fur die Echtzeitvor-
hersage von Betoneigenschaften in der Produktion und fur die Qualitatssicherung entwi-
ckelt. Das Hauptproblem bei der Modellierung fur Betonqualitdtsvorhersagen ist die ge-
ringe verfugbare Datenmenge.

Maschinelle Lernalgorithmen (ML) sind interessant, weil mittel ML aus gesammelten Da-
ten automatisch die in diesen Daten bereits vorhandene Struktur analysiert und gelernt
werden kann. Aber die Anwendung von ML erfordert grol3e Datenmengen, die bei tech-
nischen und wissenschaftlichen Problemen nicht immer verfiigbar sind.

Um mit kleinen Datenmengen Original training data ~ Generated samples
auszukommen, sollte die An-
zahl der Trainingsdaten erhoht

werden. Ein Ansatz zur Losung s ¥
dieses Problems besteht darin, o
den gemessenen Daten kinst- Data ;
liche Daten hinzuzufigen. Die

Verwendung solcher Data-Aug- o
mentation (DA) Techniken Training data
kann zu einer Verbesserung
der Genauigkeit des Lernalgo-
rithmus fiihren, ohne zusatzli-
che Kosten fur die Datenerzeu-
gung wie bei Experimenten zu
verursachen.

Test data = o5

In dieser Arbeit soll eine vergleichende Ubersicht zu
verschiedenen entwickelten Data-Augmentation-Techniken erstellt und ausgearbeitet
werden.

Folgende Teilaufgaben sind vorgesehen:

¢ Recherchieren und Einarbeitung in die verschiedenen Konzepte, Typen und Dar-
stellungen von DA-Algorithmen.

¢ Methodischer Vergleich von DA-Algorithmen, dabei Untersuchung ihrer Grenzen,
Herausforderungen, Anwendungsbereiche und Entwurfsverfahren sowie von Vor-
und Nachteilen.

¢ Implementierung und Test einer exemplarischen Methode auf der Basis des DIAB-
Datensatzes in MATLAB oder Python und Auswertung der Ergebnisse.

e Dokumentation der Untersuchungen und Kolloquiumsvortrag
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